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ネイサン・マイアヴォルド
はビル・ゲイツに研究所
の必要性を低減

リック・ラシッドがラ
ボを設立

顧客のために最先
端のコンピューティ
ングを推進

サティア・ナデラが人を
エンパワーすることをミッ
ションとして掲げる

1991 1998 2015





構想、創造、プロトタイプ作成、解決、
質問、課題、可能性

製品やビジネスへの短期的、即時的、具体
的な貢献







テクノロジーがGDPを押し上げ、変革は加速している

Source: Maddison Project, Ourworldindata
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AIグローバルGSPと技術革新
実質GDP（兆単位）

倍々で成長するGDP
0.4x 1x 1x 2x 4x 20x



1960
試行錯誤しながら技
術を習得した「最初の
コンピューター」

1978/79
日本で高速組立用ロボット
アーム「SCARA」発表

2000代後半
IBM Watson 、自然言語で
質問に答えるコンピューターシス
テム。ジェパディ！の出場者に
勝利

1950
アランチューリングが「チューリン
グ・テスト」を提案

1956
AI分野が発足、ダートマス大
学で「人工知能」が造語される

1997
IBM Deep Blue がチェス
で世界チャンピオンのガルリ・
カスパロフに勝利

1990代後半
KISMET,人間の感情を認識し、
再現するロボットヘッド

1988
Jabberwacky、ユーザーと会話をし、
人間のやり取りを模倣するように設計
されたチャットボット

2011
アップルがインテリジェン
トアシスタント Siri の
サービス提供を開始

2021
OpenAI、テキストプロンプト
に基づく画像生成AI
「DALL-E」を開発。

2022
OpenAI、会話形式で対話する
チャットボット「ChatGPT」を発
表



16 年 3 か月

50M

100M

Facebook: 4.5 年

携帯電話: 16 年

インターネット: 7 年

１億ユーザー獲得までに要した時間



収益化可能 責任

運用

知的財産

セキュリティ

クラウドアプリケーションポート
フォリオ

クラウドのスケールと計算資源

クラウド データ資産



回答

"夏の満足を一口で味わうなら、
当店のアイスクリームへ！新鮮
な素材を贅沢に使用し、心地
よい冷たさと濃厚な味わいをお
届けします。一度食べたら虜に
なる、至福のアイスクリーム体験
をご堪能ください。"

回答

SELECT * FROM customers 
WHERE State = 'Texas' AND
FirstName = 'Jane';

回答

回答

"Xboxの電源が入らない場合、以
下の手順を試してみてください：

1. 電源コードの確認: Xbox本体
と電源コードがしっかり接続され
ていることを確認してください。ま
た、電源コードが壊れていない
かどうかも確認してくださ
い。・・・・

Table customers, columns = 

[CustomerId, FirstName, 

LastName, Company, Address, 

City, State, Country, 

PostalCode]

テキサスの名前がJaneのSQLクエリ
を作成してください。

XBOXの電源が入りません。

プロンプト プロンプト

ディア・エンターテインメント企業の
革新のスピードを示す、鮮やかな
色彩の火の玉

プロンプト

アイスクリープショップの宣伝
文句を書いてください

プロンプト



KnowledgeLanguageVision Speech

知覚 理解



AI ブレークスルー

2016

2017

2018

2018

2019

2020

物体認識
Human parity（人と同等）

音声認識
Human parity（人と同等）

機械読解
Human parity（人と同等）

機械翻訳
Human parity（人と同等）

会話による Q&A 
Human parity（人と同等）

画像キャプション
Human parity（人と同等）



1956
人工知能
人間の知能を再現できる、あるいはそれ以上の知
能を持つ「マシン」を作ろうとするコンピュータ
サイエンスの分野

人工知能



1956

1997

人工知能
人間の知能を再現できる、あるいはそれ以上の知
能を持つ「マシン」を作ろうとするコンピュータ
サイエンスの分野

機械学習
「マシン」が既存のデータから学習し、データを
改良して意思決定や予測を行うことを可能にする、
AIのサブセット

人工知能

機械学習



2017

深層学習
ニューラルネットワークのレイヤーを用いてデー
タを処理し、意思決定を行う機械学習技術

1956

1997

人工知能
人間の知能を再現できる、あるいはそれ以上の知
能を持つ「マシン」を作ろうとするコンピュータ
サイエンスの分野

機械学習
「マシン」が既存のデータから学習し、データを
改良して意思決定や予測を行うことを可能にする、
AIのサブセット

人工知能

機械学習

深層学習

生成 AI









2021
生成 AI
プロンプトや既存のデータをもとに、新しい文章、
視覚、聴覚コンテンツを作成

2017

深層学習
ニューラルネットワークのレイヤーを用いてデー
タを処理し、意思決定を行う機械学習技術

1956

1997

人工知能
人間の知能を再現できる、あるいはそれ以上の知
能を持つ「マシン」を作ろうとするコンピュータ
サイエンスの分野

機械学習
「マシン」が既存のデータから学習し、データを
改良して意思決定や予測を行うことを可能にする、
AIのサブセット

人工知能

機械学習

深層学習

生成 AI





SCIgen

• マサチューセッツ工科大学が開発した

論文自動生成プログラム

• SCIgen が生成した論文「Rooter: A 

Methodology for the Typical 

Unification of Access Points and 

Redundancy」が、2005 World 

Multiconference on Systemics, 

Cybernetics and Informaticsで採

択されてしまう。



“The Next Rembrandt” プロジェクト（2016）

レンブラント絵画を分析し、

AIによって偽レンブラントを作成

https://news.microsoft.com/europe/features/next-rembrandt/



GAN

GANで関心が高まった生成

AI。StyleGAN2では、実在

する人物と生成された画像の

識別が困難に。

Images generated by StyleGAN2 architecture trained in MvM framework on the Flickr-Faces-HQ Dataset

GAN（敵対的生成ネットワーク / Generative Adversarial Networks）とは、2種類のニューラル
ネットワークを戦わせながらAIの学習を行うもの。



DALL-E 2

AIで生成された「オペラ空間劇場」がコ

ロラドステートフェアで最優秀賞を受賞

個人のブログ、FlickrやDeviantArtな

どのアートサイトからインターネットから2

億枚の画像を用いて学習

DALL-E は、ダリ（画家のサルバドール・ダリに由来）とピクサーのウォーリー（WALL-E）の合成語。
DALL-Eの速度、解像度などを改善したものが DALL-E 2。



マルチモダリティ

“猫”

“犬”

これはではモデル毎にデータを学習させ、専用のモデルを開発する必要があった

伝統的な
機械学習

トレーニング
データ

トレーニング モデル 推論
スコアリング

データ



トラディショナル AI

モデル A

タスク/ドメイ
ン A

モデル B

タスク/ドメイ
ン B

AI ＠ スケール

自己教師あり学
習 (ラベルなし)

巨大 モデル

ドメインの専門知識の
移転

モデル

ターゲットタスク / 
ドメイン

モデル

ターゲットタスク / 
ドメイン

モデル

ターゲットタスク / 
ドメイン

New AI パラダイム

「１つの問題に１つのモデル」から「複数の問題に１つのモデル」による対応が可能に



大規模言語モデル
大規模
学習
データ

事前トレーニング
事前学習済

モデル
プロンプトテンプレート/

チェーン/フロー

スコアリング
データ

学習
データ

ファイン
チューニング

ファインチューニングし
たモデル

埋め込み
ベクターストア

知識・事実
データ



トランスフォーマー

データ

ラベル

• Transformer は、要素間のパターンを数学的に発見

• Attentionを大規模に使用した機構。

• 自己教師あり学習で事前学習することで、少ないサンプルで
学習を可能にしている。



リニアにスケールする

Source: Language Models are Few-Shot 
Learners,https://arxiv.org/pdf/2005.14165.pdf, 2020

• データ、パラメータの数を増やせば増やした分だけ精度が上がる。

• GPT-3は、WikipediaやCommon Crawlなどから収集した 45TBのデータからフィルタリン
グ、クリーニング後の570GB のデータを用いて学習。

• 学習コストは1,750億パラメーターで数十億円を要する。



大規模化するモデル

https://arxiv.org/pdf/2104.04473.pdf



加速するイノベーション

向上するコスト効率



テクノロジーの進化と速度

加速する研究から一般化に要する時間



Azure AI サービス

Bot Service Cognitive Search Form Recognizer Video Indexer Metrics Advisor Immersive Reader

画像 音声 言語 判断

ML Platform

Azure 生成AI サービス

Azure Machine Learning



©Microsoft Corporation

Azure 

AIの為の の再定義

• Lora (ファインチューニング)

• DeepSpeed (分散学習)

• Project Forge (複数リージョン/HW)

• Onnyx framework (ハイブリッド)

What runs ChatGPT? Inside Microsoft's AI supercomputer | Featuring Mark Russinovich

https://techcommunity.microsoft.com/t5/microsoft-mechanics-blog/what-runs-chatgpt-inside-microsoft-s-ai-supercomputer-featuring/ba-p/3830281


©Microsoft Corporation

Azure 

Microsoft Cloudに最適化したCPUシリーズ



©Microsoft Corporation

Azure 

生成 AI に最適化したアクセラレーターシリーズ



©Microsoft Corporation

Azure 



©Microsoft Corporation

Azure 

水冷ラック



©Microsoft Corporation

Azure 

Simple model:

1つの目的に特化した設計
Foundation model:

様々な用途に使える幅広いイン
テリジェンス



More powerful, 
massive models

Multi-modal, 
multi-task

Interactive

200B

500B

‘18 ‘19 ‘20 ‘21 ‘22

0

400B

300B

100B

Turing

(17.2B)

GPT-3

(175B)

Megatron - Turing

(530B)

GPT

(110M)

GPT-2

(1.5B)

Megatron

(8.3B)

GPT-4

(?)



変わるソリューション開発
＆

デザイン



セキュリティサービス
サイバー脅威のマッピング

電子メールによる攻撃の場合、攻撃者は
1時間12分以内（中央値）にユーザー
のプライベートメッセージに到達する。

エンドポイント攻撃の場合、攻撃者は1時
間42分以内（中央値）に企業のネット
ワークにアクセスでき、15分以内に攻撃さ
れる可能性もある。

現在、サイバーセキュリティのポジ
ションは世界で340万人募集され
ている。

世界の平均的な組織では、75種類以
上のサイバー・ツールとプラットフォームが
存在している。







機密鍵へのアクセス

攻撃者の拠点の

IP アドレスと通信

(脅威インテリジェンス)

通常ではない行為

Microsoft 365 Defender 

からの大量のアラート

重要サーバーへのアクセス
(Microsoft Defender for Cloud)



アラートは XDR により

関連付けされて集約化

Microsoft 365 Defender で詳細な調査と対応

資格情報が奪われる

ADFS サーバーに対し不振な行為

ADFS サーバーの秘密鍵にアクセス

SaaS にアクセス権を不正に付与

攻撃の流れ





Copilot のインターフェースは対話型

Copilot に質問

「Sentinel (Defender) が検出した“疑わしい

ログイン” に関連する脅威が、このログファイル

に含まれてますか？」

調べてほしいログファイル



Copilot が攻撃の分析結果を表示

「このアラートは、contoso.com ドメインのユーザーである Devon Torres に属するデバイ

スが、OneNote の添付ファイルを使用してリモートアクセスマルウェアを配信する、金銭

目的の新しい活動グループの標的にされたことを示しています。

このアラートは、ダウンロードしたファイル (SalesLeads (1).onepkg) から起動された疑わし

いプロセス (ONENOTE.EXE) とその親プロセス (explorer.exe) に関する詳細、およびデ

バイスのホスト名 (workstation8)、OS バージョン(Windows 21H2)、およびリスクスコア

(高) を提供します。

アラートには、デバイスの最終確認時刻、外部および内部 IP アドレス、ウイルス対策の

状態も表示されます。 デバイスにはユーザー定義タグ (ContosoDemo) があり、

Microsoft Defender for Endpoint にオンボードされています」

図解し、脅威がどこで発生しているか示してくれる



「インシデントと攻撃の流れをまとめた 1枚の

PowerPoint スライドを作成して」 と依頼

Copilot がスライドを作成。これまで膨大な時間

を要していた調査と報告が数分で完了する



Copilot に質問

「デバイスやアカウントが既に危険にさらされている場合、

どう対処すればよい？」

Copilot が回答

「侵害されたデバイスとアカウントを封じ込めるには、影

響を受けたデバイスをネットワークから隔離し、侵害され

たアカウントのアクセス権を剥奪し、元の GPO ポリシー

を再作成する必要があります」

「該当するデバイスは xxx、アカウントは xxx」



身近になるAIを使用した
ソリューション開発





Azure AI Studio

Microsoft Copilot Studio

Microsoft Fabric



ローコードでオリジナルのCopilot を創る

• 定義していないトピックにつ
いて
生成AI で回答する

• 社内のSharePoint ドキュメン
ト等に対して質問する

• オンプレミスのデータソース
に
対して接続する

Copilot Studio 



Copilot Studio = 

Power Virtual Agents + 

ス
キ
ル

Copilot Studio 

生成AI 搭載

Power Virtual 

Agents 

知識



Microsoft Copilot Studio 構成

Copilot Studio 

外部向け
Copilot

内部向け
Copilot

Copilot for Microsoft 365 

の拡張

Power Virtual Agents 

+ 



生成AI 搭載のCopilot の作成はこんなにも簡単

https://copilotstudio.microsoft.com/にアクセ
ス Copilot を作成

Copilot に名前をつけ、参照するURL

を指定
(公開Webサイトの場合こちらで完了。
認証を伴うサイトの場合、セキュリ
ティ設定を実施)

Copilot が利用可能に

Step 1 Step 2 Step 3

https://copilotstudio.microsoft.com/


公開サイトをソースとして生成型の回答を行う

• 公開サイトのURLを指
定するのみで作成

• 最大4個のURLを指定

• 自社の公開FAQサイト
などに接続して外部向
けのCopilot 等に利用



認証サイトをソースとした回答を行う

Microsoft Graph

ユーザーのアクセス許可がある
範囲での検索

対応データソース
1. 公開サイト
2. SharePoint

3. アップロードしたファイル
4. カスタムデータソース
5. その他コネクタ 1,000以上

https://learn.microsoft.com/ja-jp/microsoft-copilot-studio/nlu-generative-answers-bing
https://learn.microsoft.com/ja-jp/microsoft-copilot-studio/nlu-generative-answers-sharepoint-onedrive
https://learn.microsoft.com/ja-jp/microsoft-copilot-studio/nlu-documents
https://learn.microsoft.com/ja-jp/microsoft-copilot-studio/nlu-generative-answers-custom-data


アップロードしたファイルをソースとして生成型の回答を行う

オフィスファイル（DOCX、PPTXなど）、

PDFファイルなど一般的に使用されてい

るファイルを活用した回答



AI活用環境は常に進化

今日の研究も明日には汎用化される




